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efektywno  segmentacji wierzytelno ci przetermino-
wanych za pomoc  metody Fast K-Prototypes zale y od odpowiedniego doboru para-
metrów modelu (liczby klastrów, warto ci lambda) oraz jako ci danych wej ciowych.

1. Wybrane metody analizy skupie : teoria i zastosowania
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Równanie 1. Funkcja kosztu modelu K-Prototypes
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Równanie 2. Miara niepodobie stwa
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2. Metodologia przeprowadzonych bada
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Równanie 3. Zmienna syntetyczna Recovery Rate

Recovery rate
Kwota sp acona
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Recovery rate

Rysunek 1. Analiza wska nika Recovery rate w sprawach
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Równanie 4. Oszacowanie ryzyka kredytowego specy icznego dla wierzytelno ci

Ryzyko kredytowe Recovery rate



Tabela 1. Podstawowe statystyki dotycz ce badanych zmiennych

Nazwa zmiennej rednia Mediana Odchylenie

okres_portfela



Rysunek 2. Przedstawienie procesu badawczego
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Tabela 2. Prezentacja miar oceny efektywno ci algorytmu Fast K-Prototypes

Nazwa 
wska nika

Równanie Opis

SSB

SSW
CH

SSB
SSW

a i  i

b i i

d Ci Cj i j
Ck

Mean sihouette score



3. Analiza wyników badania

okres_portfela typ_d u nika
recovery_rate

kwota sp acona  sp at_komor-
nik sp at_d u nik

k lambda

Tabela 3. Analiza jako ci segmentacji metod  Fast K-Prototypes

k lambda Mean Silhouette Dunn Index
Funkcja 
kosztu

CH Index



lambdy

Mean Silhouette Score
k lambda

Rysunek 3. Analiza warto ci wska nika Mean Silhouette Score 
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Rysunek 4. Analiza wska nika CH Index 

CH Index w zależności od parametrów k i lambda
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Tabela 4. Analiza wyników segmentacji metod  Fast K-Prototypes

Numer klastra 
1 

(w %)
2 

(w %)



Tabela 5. Analiza wska nika efektywno ci kosztów 

Klaster 1 Klaster 2

Saldo aktualne L
RR 

(w %)
RK 

(w %)
L

RR 
(w %)

RK 
(w %)

Podsumowanie

efektywno  segmentacji 
wierzytelno ci przeterminowanych za pomoc  metody Fast K-Prototypes zale y od 
odpowiedniego doboru parametrów oraz jako ci danych wej ciowych.
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