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Wprowadzenie

Specyfika i znaczenie instytucji bankowych we wspo6iczesnej gospodarce wplywa
zaréwno na role stosowanych w praktyce modeli oceny zagrozenia bankéw upadio-
Scig, jak i kierunki ewolucji tych modeli. Co ciekawe, w poréwnaniu do sektora przed-
siebiorstw odnotowuje sie znacznie mniejszy zakres prowadzonych badan, prezento-
wanych podej$¢é metodycznych czy postaci samych modeliV. Takze rozwéj samych
modeli jak i zakres ich wykorzystania w poréwnaniu z modelami dla przedsiebiorstw

U Por. m.in. Zagrozenie upadtoscig, pod red. K. Kucinskiego i E. Mgczynskiej, IFGN SGH,
Warszawa 2005; Ekonomiczne aspekty upadtosci przedsiebiorstw w Polsce, pod red. E. Ma-
czynskiej, IFGN SGH, Warszawa 2005; M. Gruszczynski, Modele i prognozy zmiennych ja-
kosciowych w finansach i bankowosci, Oficyna Wydawnicza SGH, Warszawa 2002; B. Pru-
sak, Nowoczesne metody prognozowania zagrozenia finansowego przedsiebiorstw, Difin,
Warszawa 2005; M. Zaleska, Identyfikacja ryzyka upadtosci przedsiebiorstwa i banku. Syste-
my wczesnego ostrzegania, Difin, Warszawa 2002; D. Wierzba, Firma w kryzysie — analiza
i prognozowanie upadlosct, praca doktorska, niepublikowana, Uniwersytet Warszawski, War-
szawa 2005.
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jest duzo wolniejszy i skromniejszy. Jest to tym bardziej zaskakujace, ze wydawato-
by sie, iz baza informacyjna o bankach w wymiarze zaréwno ilo§ciowym, jak i jako-
Sciowym (réznych przejawéw ich dzialalnosci biznesowej) jest znacznie pelniejsza
i szersza. W naszej opinii przyczyny tego stanu sg wynikiem oddzialywania kilku
waznych czynnikow. Po pierwsze, dostep do pelnej informacji o sytuacji finansowej
okreslonego banku jest niestety nadal bardzo utrudniony i nic dziwnego, ze najcie-
kawsze opracowania w tym obszarze sg prezentowane przez ekonomistéw dzialaja-
cych lub stale wspétpracujacych z instytucjami nadzoru bankowego, ktére czesto
jako jedyne posiadajg caloSciowa informacje zaréwno historyczna, biezaca, jak i kon-
trolng o sytuacji ekonomiczno-finansowej poszczegélnych bankéw. Mozna wiec
w tym przypadku méwié o swoistej barierze informacyjnej. Po drugie, rekomenda-
cje w zakresie stosowania poszczegélnych modeli sg formutowane wyjatkowo ostroz-
nie, bo skutki spoleczne i ekonomiczno-finansowe nietrafnych ocen poziomu zagro-
zenia banku upadloS§cia, ktory jest przede wszystkim instytucja zaufania publiczne-
go, sg wyjatkowo wysokie, nie tylko dla tego banku, ale calego systemu bankowego.
Nie ma wiec chetnych do partycypacji w tych kosztach. Na ostroznosc oceny wplywa
niewatpliwie réwniez obawa przed utrata wiarygodnoSci czy wizerunku przez insty-
tucje, ktorej ocena zagrozenia okazala sie w rzeczywistosci bledna. Po trzecie, za-
kres szczegélowych regulacji dziatalnosci bankéw jest wysoki i zmienny w czasie
w poréwnaniu z uregulowaniami odnoszacymi sie do typowej dziatalnoS§ci przedsie-
biorstw w innych branzach. W zwigzku z tym sila uczenia sie na btedach jest zazwy-
czaj mniejsza niz w przedsiebiorstwach funkcjonujacych w ustabilizowanych warun-
kach. Po czwarte, relacja liczby bankéw upadlych do bankéw dobrych jest zdecydo-
wanie inna (bardzo mato jest bankow, ktore w rzeczywistosci upadly) w zestawieniu
z sektorem przedsiebiorstw i w zwigzku z tym powstajg klopoty z uzyskaniem odpo-
wiednio licznej (statystycznie reprezentacyjnej) proby dla weryfikacji i testowania
opracowanych modeli. Reasumujac, naszym zdaniem obecnie ocena stopnia zagro-
zenia banku upadlo$cig nadal nie jest tak atrakcyjnym przedmiotem badan zaréwno
W ujeciu teoretycznym jak i aplikacyjnym, jakby mozna bylo tego pierwotnie oczeki-
wacé, a postep w tym obszarze dokonuje sie powoli, a ponadto czesto za podwdjng czy
nawet potrdjng kurtyna, a liczba os6b zaangazowanych w ten proces jest bardzo
ograniczona. Wniosek ten formulujemy jednak na podstawie publicznych dostep-
nych informacji przedstawianych w literaturze przedmiotu. Nie mozemy bowiem
wykluczy¢, ze prace nad modelami sg szeroko prowadzone, a wyniki nie sg upublicz-
niane.

Celem artykulu bedzie wiec jedynie préba (mamy §wiadomos$cé, ze zapewne nie-
pelna) przedstawienia typowych podej§é (modeli) wykorzystywanych w instytucjach
nadzorczych do okreslania zagrozenia banku upadloécia, okreslenia ich zalozen teo-
retycznych i przydatnosci w predykcji zagrozenia upadloScia. Przygotowujac arty-
kul, nie mieliSmy dostepu do informacji instytucji nadzorczych, ktore nie byly publi-
kowane. W artykule charakteryzowane sa modele najczesciej cytowane w publika-
cjach z zakresu problematyki badania zagrozenia bankéw upadtoscia. W naszej oce-
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nie modele te odzwierciedlajg najwazniejsze z podej$¢ metodycznych opracowanych
do potowy lat 90. XX wieku?. W rozwazaniach ograniczymy sie jednak tylko do roz-
wigzan amerykanskich, ktore sg najlepiej i najpelniej opisane w literaturze, a po-
nadto amerykanski sektor bankowy jest uznawany (takze w naszej opinii) za najbar-
dziej konkurencyjny w ukladzie §wiatowym i — co wazne — cze§¢ istotnych rozwigzan
metodycznych jest rowniez stosowana przez polskie instytucje nadzorcze (metodyka
CAEL).
Glowna teza artykutu zostala sformutowana w spos6b nastepujacy:

konieczne jest jak najszybsze rozpoczecie intensywnych poszukiwan takich uje¢ mode-
lowych predykcji zagrozenia banku upadtosciq, ktore bylyby adekwatne zaréwno do
aktualnego modelu konkurencji miedzy bankami i stanu uwarunkowarn prawnych,
technologicznych i biznesowych, w jakich dzialajg banki w Polsce, a takze uwzgled-
niaty obecny poziom rozwoju polskiego rynku ustug bankowych?.

1. Etapy rozwoju modeli prognozowania zagrozenia
bankoéow upadloscia

W literaturze i praktyce gospodarczej ujawnily sie dwa ogélne kierunki oceny
poziomu zagrozenia bankow upadloscig?.

Pierwszy kierunek polega na budowaniu systemu eksperckiego na bazie wskaz-
nikéw finansowych odzwierciedlajacych najbardziej wrazliwe obszary dzialalnosci

2 Przyjecie tego okresu badawczego wyniklo z kilku przestanek. Analiza modeli dotyczy okre-
su dzialania bankéw, ktérych dominujgca formuta biznesowa byla w tym okresie wysoce
stabilna. Przedstawione modele oceny zagrozenia upadlo$cig dajg wiec wyobrazenie o kie-
runkach prowadzonych badan oraz wykorzystywanej metodyki, uzyskanych wynikach oraz
o zaletach i stabo$ciach tych ujeé. Po latach 90. banki wkraczaly w caltkiem odmienne warun-
ki konkurowania i funkcjonowania zwigzane z globalizacja. Co istotne, proces globalizacji
jest powszechnie dostrzegany. Budowane dla tego okresu modele predykcji zagrozenia upa-
dtoscig stanowig pierwsze proby przyjecia innych, odmiennych zatozen metodycznych, w tym
opisu zachodzacych zmian w modelach konkurowania i specyfice upadlosci wspoélczesnych
bank6w. Przedstawienie w jednym artykule wszystkich tych kwestii wydawalo sie nam zaje-
ciem nieco przedwczesnym i zbyt obszernym, dlatego ograniczyliSmy sie do przyjetego okre-
su. Poérednio sygnalizujemy tez czytelnikom, ze mamy wlasng wizje modelowego opisu tych
zjawisk w aktualnych uwarunkowaniach.

3 Ta hipoteza byla juz przez nas formulowana wczeéniej, zob. Efficiency and competition of
commercial banking sector in Poland, SGH, Warszawa 2005. Zblizona hipoteze formulujg
i sugestywnie dowodzg takze m.in. T.B. King, A. Nuxoll, T.J. Yeager, Are the causes of Bank
Distress Changing? Can Researchers Keep up? ,,Federal Reserve Bank of St. Louis Review”,
2006, January/February.

4 S. Kasiewicz, Z. Krysiak, W. Rogowski, Specyfika upadtosci w sektorze bankowym przedsie-
biorstwa jako determinanta zagrozenia banku upadtoscig [w:] Ekonomiczne aspekty upadto-
Sci przedsiebiorstw w Polsce, pod red. E. Maczynskiej, IFGN SGH, Warszawa 2005,
s. 141-159.
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bankéw, determinujace zagrozenie upadtoscia, np. plynno§é finansowa, rentownosé,
adekwatnosc kapitalowa — podejécie takie mozna okresli¢ jako dedukeyjne.

Drugi kierunek, to zastosowanie do predykecji poziomu zagrozenia upadlo§cig
modeli statystycznych lub ekonometrycznych — podej$cie empiryczno-indukeyjne.
Modele statystyczne wykorzystywane do prognozowania zagrozenia bankow upa-
dtoécig mogg by¢ sklasyfikowane wedtug réznych kryteriow. Jesli przyjmie sie za
podstawe klasyfikacji rodzaj zastosowanej techniki statystycznej, to uklad klasyfika-
cyjny modeli mozna przedstawi¢ w postaci tabeli 1.

Tabela 1. Rodzaje modeli wykorzystywanych w procesie oceny poziomu
zagrozenia upadloscig®

Modele statystyczne Modele niestatystyczne
1. Analiza dyskryminacyjna 1. Programowanie matematyczne
2. Regresja liniowa 2. Sieci neuronowe
3. Regresja logistyczna 3. Algorytmy genetyczne
4. Metoda najblizszego sasiedztwa 4. Systemy eksperckie
5. Drzewa decyzyjne

Zrédto: A. Matuszyk, Metody scoringowe, ,Studia i Prace Kolegium Zarzadzania i Finanséw
SGH?”, zeszyt 41, SGH, Warszawa 2004.

Bardziej rozbudowanag liste potencjalnie mozliwych do wykorzystywania w prak-
tyce modeli (technik), pozwalajacych na badanie poziomu zagrozenia upadloscia
przedsiebiorstw, a takze bankéw przedstawia B. Prusak®:

1. Tradycyjna analiza wskaznikowa.

2. Jednowymiarowa analiza dyskryminacyjna (univariate discriminant analysis).

3. Indeks ryzyka (risk index models).

4. Analiza zmian w bilansie (balance sheet decomposition measure — BSDM).

5. Liniowa i kwadratowa wielowymiarowa analiza dyskryminacyjna (multiple di-
scriminant analysis).

6. Model liniowego prawdopodobienstwa (linear probabilistic model — LPM).

7. Metoda logitowa i probitowa (logit, probit analysis).

8. Technika sum skumulowanych (cumulative sums — CUSUM).

% Interesujaca propozycje klasyfikacji modeli oceny zagrozenia upadloscig przy wykorzystaniu
jednocze$nie trzech kryteriéw, ktora takze mozna réwniez wykorzystaé¢ do klasyfikacji mo-
deli zagrozenia bankéw upadloscia, przedstawia K. Jajuga — zob. K. Jajuga, Modele ryzyka
kredytowego a kredyty hipoteczne [w:] Zarzqdzanie ryzykiem kredytowym wierzytelnosci hi-
potecznych, pod red. K. Jajugi i Zb. Krysiaka, ZBP, Warszawa 2003, s. 28.

6 B. Prusak, Budowa i ocena modeli prognozowania zagrozenia finansowego przedsiebiorstw
[w:] Zagrozenie upadtoscig, pod red. K. Kucinskiego i E. Maczynskiej, IFGN SGH, Warsza-
wa 2005, s. 114-115.
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13.

14.
15.
16.

17.
18.
19.
20.
21.
22.
23.
24.
25.
26.
27.

28.

. Metody analizy skupien.
10.
11.
12.

Metody bazujace na teorii zbioréw przyblizonych (rough set).

Drzewa klasyfikacyjne (decision tree).

Metody statystyczne uwzgledniajace podejScie w zakresie zarzgdzania zapasem
gotowki.

Model Wilcoxa wyznaczony na podstawie teorii ,,ruiny gracza” (gamblers ruin
model).

Techniki opracowane na podstawie teorii katastrof (catastrophe theory).
Sztuczne sieci neuronowe i algorytmy genetyczne (artificial neural networks).
Wielokryterialne systemy wspierania decyzji (multicriteria decisions aid metho-
dology — MCDA).

Metoda wnioskowania na bazie przyktadow (Case — Based Reasoning — CBR).
Metoda wektoréw wspierajacych (suport vector machine).

Metoda DEA (Data Envelopment Analysis).

Analiza przetrwania (survival analysis).

Model wyceny opcji (option pricing model).

Teoria liczb Fibonacciego.

Modele optymalizacyjne, np. matematyczne modele programowania liniowego.
Generowanie regul rozmytych (fuzzy rules).

Systemy eksperckie.

Metody skalowania wielowymiarowego (multidimensional scaling — MDS).
Dynamiczna analiza zdarzen historycznych (dynamic vent history analysis
- DEHA).

Metody hybrydowe, 1aczace zastosowanie kilku technik.

Jednym z najbardziej znanych modeli, ktéry zapoczatkowal wykorzystanie mo-

deli statystycznych w badaniu zagrozenia upadtoécig podmiotéw gospodarczych, byt
model opracowany w polowie lat 60. XX w. przez E.W. Altmana”. Model ten byt
jednak przeznaczony dla przedsiebiorstw, nie za$ instytucji finansowych, zatem nie
bedzie w niniejszym opracowaniu szerzej omawiany®. W artykule dokonamy analizy
modeli prognozowania zagrozenia banku upadlo$cia, koncentrujac sie na modelach
przedstawionych w tabeli 2.

? E.W. Altman, Financial Ratios, Discriminate Analysis and the Prediction of Corporate Ban-
kruptcy, ,Journal of Finance”, 1968, No 4, s. 589-609.

8 Szczegolowg charakterystyke najwazniejszych modeli wykorzystywanych w procesie oceny
zagrozenia upadloScig podmiotow gospodarczych mozna znalezé np. w pracy W. Rogowskie-
go, Mozliwosci wczesnego rozpoznawania symptomow zagrozenia zdolnosci ptatniczej pod-
miotu gospodarczego, Bank i Kredyt nr 6/99.

9 Nie udato sie nam dotrzeé¢ do pelnego opisu modelu Westa (6) oraz Whalena i Thomsona (8).
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Tabela 2. Charakterystyka wybranych modeli prognozowania zagrozenia
bankow upadloscia

Wyszczegolnienie | (1)1 (2) (3) 4) (5) (6) (7) (8)

Zmienna objasniana  |Upadloéé| Rating |Upadios¢|Upadiosé|Upadlosé| Rating |Upadloéé| Rating

Technika OLS™ | Analiza |Logitowa| Probi- | Probi- | Czynni- |Logitowa| Czynni-

dyskry- towa towa | kowa + kowa +

mina- logitowa logitowa
cyjna

Liczba obserwacji 60 214 33627 221 820 |ok.5700| 339 70

Okres badania 1948-65 | 1967-68 | 1969-76 | 1971-76 | 1980-83 | 1980-82 | 1983-84 | 1983-86

Pozyczki i dtugotermi-

nowe papiery

wartoSciowe X X X X X X

Efektywnoé¢, wydatki

operacyjne netto

lub koszty ogblne X X X X X X X

ROA Iub ROE X X X X X X

Kapital/aktywa X X X X X X

Portfel kredytowy X X X X

Struktura kredytow X X X X

Wielko§¢ bankow X X X

Warto$¢ odpisow

na kredyty stracone X X

Struktura i wielkoéé

depozytow X X

Przeterminowane

i niepracujace kredyty X X

Aktywa plynne X X

Zmiennoéé¢ zobowigzan X X

Wskazniki wyplaty

dywidendy X

Przychody z odsetek,

kwota lub marza X

10 (1) Meyer i Pifer — 1970, (2) Stuhr i van Wicklen — 1974, (3) Martin — 1977, (4) Hanweck —
1977, (5) Bovenzi, Marino, McFadden — 1983, (6) West — 1985, (7) Pantalone, Platt — 1987,
(8) Whalen i Thomson — 1988.

M QLS - metoda najmniejszych kwadratow.
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Wyszczegélnienie | (1) (2) 3) 4) (5) (6) 7 (8)

Wrazliwo§¢ na stope
procentowg X

Rezerwy (kwota) X X
Insider activity X

Zmiennos¢ dochodu X
Zmienno$é pozycji
bilansowych X

Przyrost relagji akty-
wow do kredytow X

Wzrost dochodu X

Rezerwy na kredyty
stracone X

Pozostate X

Zrédto: T.B. King, D.A. Nuxoll, T.J. Yeager, Are the Causes of Bank Distress Changing? Can
Researchers Keep Up? ,Federal Reserve Bank of St. Louis Review”, 2006, January/February,
s. 62.

1.1. Model Meyera i Pifera'?

Meyer i Pifer w swoim podej$ciu zastosowali model dyskryminacyjny, wybierajac
grupe bankéw wyplacalnych (bankéw o dobrej kondycji finansowej) i grupe bankow
upadlych. Zmienna objasniana (poziom zagrozenia upadloscia) przyjmuje w tym przy-
padku wartoSci z przedzialu 0-1. Warto$¢ 1 zmienna objasniana przyjmuje, gdy bank
jest w stanie upadloéci, warto§é 0, gdy jest przeciwnie. Ujecie modelowe autoréw
mimo uplywu ponad 35 lat od momentu stworzenia modelu nadal mozna uznaé za
nowoczesne i charakterystyczne dla tego typu badan.

Celem badania byto wykorzystanie wskaznikéw finansowych do prognozy zagro-
zenia bankow upadloécia, nie za§ wyjasnienie przyczyn samej upadtoéci. W okresie
po II wojnie §wiatowej uznawano bowiem powszechnie, ze znaczna cze$¢ upadtosci
bankéw byta wynikiem defraudacji, wiec wcze$niejsze potwierdzenie stanu kondycji
finansowej bank6w mialo istotne znaczenie dla skutecznosci podejmowanych dzia-
fan prewencyjnych.

Metoda badania — zastosowano model regresji wielorakiej ze zmiennymi opéznio-
nymi w czasie. Na 55 upadlosci w okresie 1948-65 wybrano 39 bankéw, ktore musia-
ly spelniaé tacznie dwa warunki. Pierwszy warunek to posiadanie odpowiedniej in-
formacji finansowej, co najmniej z okresu 6 lat przed terminem ogloszenia upadto-

120 P A. Meyer, HW. Pifer, Prediction of Bank Failures, ,JJournal of Finance”, 1970, Septem-
ber, s. 853-868.
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§ci. Drugim warunkiem bylo istnienie por6wnywalnego banku dobrego. Dobry po-

réownywalny bank (wyplacalny bank) musial spelnia¢ nastepujace warunki:

% znajdowa¢é sie w tym samym miescie lub prowadzi¢ dzialalno$é na jednolitym
obszarze ekonomicznym (gléwnie w ujeciu dochodowym i socjo-demograficznym
klientéw),

< cechowac sie zblizong wielkoécig i jednolitg dtugoS$cig okresu dzialania (wiekiem),

% podlega¢ identycznym regulacjom prawnym.

W badaniu tacznie przetestowano 28 wskaznikéw finansowych i 4 wartoSci poje-
dynczych kategorii bilansowych. Modele zawieraly od 5 do 9 zmiennych objasnia-
jacych. Przy wyborze zmiennych kierowano sie istotnoS$cig statystyczna tych zmien-
nych i metodg heurystyczng. Zmienne egzogeniczne poddano typowej analizie staty-
stycznej (obliczone wspoélczynniki regresji, statystyki t, statystyki F i wspoétczynniki
determinacji R?). Wybo6r zmiennych do modelu opierat sie wiec na doé¢ luznym zwigz-
ku z przyczynami upadlosci bankéw. Autorzy podzieli te przyczyny na cztery grupy:
a) lokalne warunki ekonomiczne,

b) ogdlne warunki ekonomiczne,
¢) jako§é zarzadzania,
d) uczciwos¢ pracownikoéw (integrity of employees).

Wyrazna jest zatem w tym badaniu proba hierarchizacji i podziatu tych czynni-
kéw na zewnetrzne (bank nie ma mozliwosci bezposredniego wplywania na nie) i wew-
netrzne (zalezg od samodzielnych decyzji banku i znajdujg sie pod bezposrednig kon-
trolg banku). W istocie lokalne warunki zostaja uwzglednione poprzez Swiadomy
wybor préby, za$ jako$¢ zarzadzania i uczciwo$é pracownikéw znajduja odbicie we
wskaznikach finansowych obserwowanych w dluzszym okresie.

Uzyskane wyniki badania

Najwazniejsze wyniki badania prezentuje tabela 3.

Model koncentruje sie na empirycznej weryfikacji zebranych danych finansowych
o bankach, chociaz wyniki sg luzno osadzone w teorii bankructwa bankéw, teorii
finanséw lub wspoélczesnych teoriach przedsiebiorstwa. Autorzy formutujg dwa za-
sadnicze wnioski. Pierwszy, ze zaproponowane modele predykcji upadtosci nawet
w sytuacji defraudacji majgtku banku lub innych sytuacji losowych albo trudnosci
finansowych pozwalajg z duza dokladnoscig okresli¢, w jakiej klasie ryzyka znajduje
sie dany bank. Uzyskane wyniki pozwalajg stwierdzié¢, ze 80% wskazan modelu jest
prawidlowych, kiedy model zostanie oszacowany na podstawie informacji pochodza-
cych z okresu roku lub dwdch lat poprzedzajacych wystgpienie upadloSci (wspélczyn-
nik determinacji R? wynosi ok. 0,7). Jednakze wykorzystanie danych z okresu trzy-
letniego nie daje juz podstaw do jednoznacznego wyodrebnienia bankéw zagrozo-
nych i niezagrozonych upadto$cia. Drugi ze sformutowanych wnioskow brzmi w spo-
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Tabela 3. Wyniki badania uzyskane przez Meyera i Pifera

Dane wykazujace opdéznienie |Dane wykazujace opdéznienie
Liczba ‘ jednego roku w relacji (,io dwéch lat w.relacji d(: (!aty
zmiennych };(;;15:.] daty ogloszenia .up.adloscl ogloszenia up.ad.loscl
w modelu Punkt odciecia Punkt odciecia
0,30 | 0,40 | 0,50 | 0,60 | 0,70 | 0,30 | 0,40 | 0,50 | 0,60 | 0,70
5 Typ I 0 11 22 44 56 0 0 22 44 56
Typ II 56 56 11 0 0 78 67 44 0 0
6 Typ I 0 0 0 33 67 0 11 33 33 56
Typ II 56 22 11 0 0 78 78 44 11 11
7 Typ 1 11 11 22 33 44 0 11 33 33 56
Typ II 22 22 11 0 0 78 67 22 11 11
8 Typ I 11 22 22 22 22 0 0 22 33 61
Typ II 22 22 11 11 11 89 78 56 22 11
9 TypI 0 11 22 33 56 0 0 22 33 56
Typ II 22 22 11 0 0 89 78 56 22 11

Typ bledu I rodzaju okresla sie jako procent blednych zaklasyfikowan bankéw w rzeczywi-
stoéci upadlych do bankéw niezagrozonych upadtoscia, a biad II rodzaju jako procent nie-
poprawnych zaklasyfikowan bankéw nieupadlych (dobrych) do grupy bankéw zagrozonych
upadloscig

Zrédio: P.A. Meyer, H.W. Pifer, Prediction of Bank Failures, ,Journal of Finance”, 1970, Sep-
tember, s. 864.

sOb nastepujacy: aktualne informacje finansowe sg niezbedne dla dokonania podzia-
tu bankéw na dwie grupy: zagrozonych upadloscia i bankow dobrych. W zwigzku
z tym, autorzy tego modelu uwazajag, ze instytucje nadzorcze powinny postepowac
jak indywidualni inwestorzy, kierujacy sie rachunkiem efektywnosci inwestycjii ,,in-
westowaé” jedynie w banki o najwiekszym poziomie zagrozenia upadloscig. Korzy-
§cig dla instytucji nadzorczej jest wiec w tym przypadku unikniecie kosztow zwigza-
nych z ewentualng upadloécia danego banku. Ten punkt widzenia wydaje sie mocno
kontrowersyjny, bo oznacza, ze nalezy ratowac kazdy bank, ktory znajdzie sie w strefie

zagrozenia upadloScia.

1.2. Model Stuhra i Wicklena

Jednym z ciekawszych nurtéw badan zagrozenia bankéw upadtoscig jest wyko-
rzystanie informacji zebranych podczas bezposrednich audytéw bankéw prowadzo-
nych przez instytucje nadzorcze. D. Stuhr i R. Wicklen uzyli jako warto§ci zmien-
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nych zaleznych w oszacowaniu parametréw modelu dyskryminacyjnego informacje
pochodzace z ratingéw opracowanych przez audytorow'®.

Celem badania byto wykorzystanie technik statystycznych dla oceny czynnikéw
obiektywnych i subiektywnych wplywajacych na ryzyko dziatalnoSci bankow i okre-
§lenie, jakie czynniki mogg by¢ wyprzedzajacym sygnatem zachodzacych niekorzyst-
nych zmian w kondycji finansowej bankow.

Metoda badania opierala sie na sumarycznych ratingach dokonywanych przez
instytucje nadzorcze kazdego banku, ktore przydzielajg punkty od 1 do 4 w zalezno-
§ci od indywidualnej, bezposredniej oceny trzech obszaréw dziatalnosci banku - ja-
kosci aktywow, adekwatnoSci kapitalowej i jakosci zarzgdzania bankiem. W badaniu
zalozono, ze najlepsze banki uzyskujg sumaryczng ocene 1, najgorsze banki (zagro-
zone upadlo$cia) odpowiednio oceny punktowe 3 i 4. Banki, ktérym wystawiono oce-
ne na poziomie 2 punktéw, reprezentujg stan Sredniego zagrozenia (tzw. szara stre-
fa); ocena taka lokuje je miedzy bankami dobrymi a zagrozonymi upadto$cig. W mo-
delu dokonano wiec podzialu bankéw na grupe bankéw o wysokim ratingu i bankéw
o niskim ratingu. Jako zmienne objasniajagce wykorzystano nastepujace czynniki:
% jako§é aktywow,
< wspolczynnik adekwatnosci kapitalowej,
< jako$§¢ zarzadzania (m.in. relacja wyniku operacyjnego netto do aktywoéw oraz

stosunek kapitalu obcego do wlasnego),
< wielko§é aktywow,

% koszty dziatalno$ci netto do wyniku finansowego netto,
% stosunek kredytow do aktywow ogdtem.

Do préby weszly banki, ktére zostaly wybrane celowo (préoba celowa, a nie loso-
wa) i ktore spelnialy warunek, ze cho¢ raz uzyskaly w tym okresie Sredni poziom
ratingu. Okres badania objatl lata 1967-1968. Liczba badanych bankéw wynosita od
101 do 263. Nalezy jednak pamietaé, ze w metodzie dyskryminacyjnej wazne jest,
aby obszar zachodzenia rozkladéw dla bankéw dobrych i zagrozonych upadloscig byt
jak najmniejszy (ilustruje to rysunek 1).

Poprawny proces dyskryminacji wystepuje w przypadku, gdy:

a) $rednie wartoéci punktéw uzyskanych dla bankéw o innym poziomie zagroze-
nia upadloécig przyjmuja istotnie rézne wartosci,
b) indywidualne oceny poszczegblnych bankéw sg skupione wokol wartoéci

§rednich.

Uzyskane wyniki badania potwierdzajg uzyteczno$é funkcji dyskryminacyjnej dla
podzialu bankéw na dwie grupy (zagrozonych i niezagrozonych upadloscig) wedlug

¥ D.P. Stuhr, R.Van Wicklen, Rating the Financial Condition of Banks: A Statistical Appro-
ach to Aid Bank Supervision, ,,Federal Reserve Bank of New York Monthly Review”, Sep-
tember, 1974, s. 233-238.
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Rys. 1. Jako§é procesu dyskryminacji bankow zagrozonych i niezagrozo-
nych upadlosciag

QUALITY OF DISCRIMINATION BETWEEN
HIGH- AND LOW-RATED BANKS

GOOD DISCRIMINATION

Average
score

’
~
’

Bank score

POOR DISCRIMINATION

Average

K score
'l

Bank score ==

Zrédto: D.P. Stuhr, R. Van Wicklen, Rating the Financial Condition of Banks: A Statistical
Approach to Aid Bank Supervision, ,Federal Reserve Bank of New York Monthly Review”,
1974, September, s. 235.

Tabela 4. Wlasnosci oszacowanych funkcji dyskryminacyjnych

Stanowe banki Krajowe banki
1967 1968 1967 1968
Statystyka F 14,39 10,23 20,48 27,86

Cechy statystyczne

Prawdopodobienstwo uzyskania przez bank
o niskim ratingu wysokiej wartosci funkcji* 0,60 1,35 7,06 1,84

Prawdopodobienstwo uzyskania przez bank
o wysokim ratingu niskiej wartosci funkeji** 0,12 0,21 1,62 0,32

* wartoSci statystyki F istotne na poziomie wsp6lczynnika ufnosci 0,99
** wartoSci wyrazone w procentach
Zrédto: D.P. Stuhr, R. Van Wicklen, Rating the Financial Condition of Banks: A Statistical
Approach to Aid Bank Supervision, ,Federal Reserve Bank of New York Monthly Review”,
1974, September, s. 237.
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kryterium wartos$ci uzyskanych punktéw. Wedtug autoréw ich podejScie reprezen-
tuje $rednie zdolno$ci prognozowania zagrozenia banku upadto$cia. Gtéwne wyniki
badania podane sg w tabeli 4.

Naszym zdaniem analizowany model stanowi warto$ciowy nurt badan zagroze-
nia bankéw upadloScia, ktorego istota polega na wykorzystaniu informacji pocho-
dzgcych zaréwno z przeprowadzonych audytéw przez pracownikéw nadzoru banko-
wego jak i informacji pochodzacych bezposrednio ze sprawozdan finansowych ban-
kéw. Poprawa jakosci modelu powinna przektadac sie na zwiekszenie skutecznos$ci
oddzialywan nadzorczych i regulacyjnych. Oszacowany model wykazuje niewielkie
bledy prognozy zaréwno I jak i II rodzaju.

1.3. Model Martina'¥

Jeden z bardziej znanych modeli logitowych wykorzystywanych dla oceny praw-
dopodobienstwa przysziej upadlo§ci banku zbudowal i zweryfikowat D. Martin. Cechg
charakterystyczna jego badania jest konsekwentne podejScie do bankructwa jako
kategorii ekonomicznej, a nie definiowanie i opis bankructwa jako kategorii prawne;j
oraz wykorzystanie bardzo licznej proby badawczej. W latach 1970-1976 Federal
Reserve zrzeszal ok. 5700 bankow cztonkowskich, w tym 58 stanowily banki upadie.

Celem badania byto zbudowanie modelu dla potrzeb systemu wczesnego ostrze-
gania przed zagrozeniem upadloécig przez okreslenie prawdopodobienstwa upadio-
§Sci banku na podstawie funkcji zmiennych finansowych, ktérych wielkosci pochodzg
z aktualnych sprawozdan finansowych, tj. bilansu i rachunku wynikéw.

Metoda badania oparta zostala na wykorzystaniu modelu logitowego. W badaniu
D. Martin przyjat 25 zmiennych objasniajacych, ktérymi byly wskazniki finansowe
podzielone na cztery grupy odzwierciedlajgce: ryzyko aktywow, ptynnoéé¢, adekwat-
noé¢ kapitatowa i dochodowosé (earnings). Uzasadnienie dla przyjecia tych wskazni-
kéw w ocenie badania zagrozenia upadloscig bankéw oparto na ,,prostej teorii” wy-
nikajacej z dlugoletnich do$wiadczen pracownikéw instytucji nadzorczych (podej-
Scie heurystyczne). Wedlug tej teorii zagrozenie upadlo$cig wyraza sie w szybkiej
utracie warto§ci aktywow banku i wobec tego oprocz pierwszej grupy wskaznikow
znajduja zastosowanie pozostale trzy grupy, ktore wykazuja zdolnos¢ banku do §wiad-
czenia ustug i prowadzenia dzialalno§ci pomimo spadku wartosci posiadanych akty-
wow. Model Martina wskazuje na istotno§¢ nastepujacych zmiennych objaéniaja-
cych, ktére moga byé wykorzystane do oceny zagrozenia banku upadloscia (pojedyn-
czych predyktoréw upadtosci):
< wynik finansowy netto do aktywéw ogdtem,

% stracone kredyty brutto do wyniku operacyjnego netto,

4 D. Martin, Early Warning of Bank Failure. A logit regression approach, ,Journal of Ban-
king and Finance”, 1997, Nr 1, s. 249-276.
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0,
o

koszty do przychodéw operacyjnych,

kredyty do aktywow ogdlem,

kredyty komercyjne do kredytéw ogélem,

kapital brutto do aktywow obciazonych ryzykiem (adekwatno§é kapitatu).

®,
o

®,
o

0,
o

Stan wskazujacy na zagrozenie upadloscig zostal przyjety bardzo realistycznie,
poniewaz do grupy upadtych bankéw zaliczono te przypadki, dla ktérych zagrozenie
upadloécig okreslono na podstawie badania i publicznie dostepnych informacji, w tym:
% laczen bankéw wynikajacych z decyzji organéw nadzorczych, a wynikajacych

z akceptowanego programu naprawy bankéow,

% artykutéw prasowych informujacych o istotnych zagrozeniach dla dzialalnosci
danego banku,

% analizy danych bilansowych bankéw, ktére potwierdzajg duzy spadek wartosci
kapitatéw netto lub ujemng ich wartoscé.

Stan zagrozenia wigze sie z utratg przez klientow zaufania do banku, dlatego
wszelkie informacje, ktore wskazujg na spadek zaufania, uznajemy za niezwykle
wazne w ocenie zagrozenia upadlo§cig bankow. Tego typu modele, ktére dostrzegaja
wage tych informacji, uznajemy za realistyczne. Zarzady, a takze rady nadzorcze
bankéw nie wykazuja sie bowiem dostateczng gorliwoScig w ocenie stopnia zagroze-
nia banku upadloS§cig, poniewaz zazwyczaj $wiadczy to negatywnie o ich kompeten-
cjach i efektach ich pracy.

Interesujace jest przy tym spostrzezenie autora dotyczace zaobserwowanego zja-
wiska zwigzanego z faktem, ze niektore banki uzyskuja pomoc finansowa, a nie in-
formuje sie opinii publicznej, jakie przestanki ekonomiczne wplynely, ze taka pomoc
jest udzielana i w zwigzku z tym, do jakiej klasy bankoéw powinno sie je zaliczyc.
W sytuacji powstania takich watpliwosci D. Martin uznaje, ze tego typu banki po-
winny by¢ klasyfikowane jako niezagrozone upadloscig!®. Podejscie D. Martina do
kwestii pomocy uznajemy jednak za dyskusyjne. Autor uznaje bowiem, ze pomoc
jest udzielana bankowi zawsze w wystarczajacym zakresie, pozwalajacym na unik-
niecie upadlo$ci. Natomiast naszym zdaniem typowa sytuacja moze wygladaé od-
miennie, gdyz pomoc dla banku bedgcego w stanie zagrozenia upadtoscia jest zwykle
udzielona zbyt p6zno lub w niedostatecznym zakresie, a w rezultacie préby ratowa-
nia koncza sie niepowodzeniem (upadloScig ratowanego banku).

Dla oszacowania parametrow modelu logitowego wykorzystano metode najwiek-
szej wiarygodnosci.

Wyniki badania odnosza sie do oceny jakoséci prognoz klasyfikacji bankéw na
podstawie zbudowanego modelu, statystycznej istotnoéci rozpatrywanych wskazni-
kow finansowych i poré6wnania wynikéw modelu logitowego z wynikami modeli dys-
kryminacyjnych.

1% D. Martin, Early Warning..., op.cit., s. 262-263.
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Z warto$ciowych rezultatow badania warto wymieni¢ m.in. to, ze wyniki uzyska-
ne przy zastosowaniu modelu logitowego dawaty wiekszg jako§é prognoz zagrozenia
bankéw upadtoscig niz modele dyskryminacyjne. Ale gdy tylko poréwnywalnos$é metod
zostanie uzupelniona o jedng ceche klasyfikacji bankéw, to jakosé predykeji obu metod
jest bardzo zblizona (zob. tabela 5).

Tabela 5. Poprawnos¢ klasyfikacji bankow na podstawie danych z 1974 r.
i obserwowanej upadlosci w latach 1975-76 wg wybranych modeli logi-
stycznych'®

Roézne postacie modelu logitowego*
Model
1 2 3 4 5 6

Logitowy:

a) upadlo§é 87,0% | 87,0% | 91,3% | 91,3% | 91,3% | 95,7%

b) brak upadtosei 88,6% | 88,4% | 91,4% | 91,2% | 91,1% | 89,2%
Dyskryminacji liniowej:

a) upadlo§é 65,3% | 87,0% | 73,9% | 82,6% | 82,6% | 82,6%

b) brak upadtosci 96,6% | 94,4% | 96,5% | 95,9% | 96,2% | 90,9%
Dyskryminacji kwadratowej:

a) upadlo§é 82,6% | 91,3% | 91,3% | 91,3% | 91,3% | 91,3%

b) brak upadtosci 95,0% | 93,1% | 92,5% | 92,6% | 92,0% | 89,9%

* D. Martin weryfikuje model logitowy oparty o 25 zmiennych obja$niajacych uzyskujac, rézne
postacie modelu (zawierajace inny zestaw zmiennych, chociaz zawsze z pierwotnego zestawu
25 zmiennych), ktére sg wyspecyfikowane na s. 265.

Zrédto: opracowanie na podstawie tabeli 1 za D. Martin, Early Warning of Bank Failure.
A logit regression approach, ,Journal of Banking and Finance”, 1997, Nr 1, s. 265.

D. Martin oszacowal tez parametry modeli logitowych i dyskryminacyjnych na
podstawie danych z 1970 r. i uzyskal zdecydowanie gorsze rezultaty od zamieszczo-
nych w tabeli 5. Prowadzone przez niego rozwazania o wpltywie cyklu koniunktural-
nego na wyniki prognozowania zagrozenia upadloécig prowadzg do konkluzji, ze
w okresach, w ktorych upadloSci sg dosc rzadkie, empiryczne zwigzki miedzy ade-
kwatnoscig kapitalowa i innymi wskaznikami bezpieczenstwa banku a aktualnym
stanem zagrozenia bankoéw upadloScia sa stabe. Uogdlniajac ten wniosek Martin uzna-
je, ze modele oceny zagrozenia banku upadto$cia daja najlepsze wyniki (najbardziej
realistyczne) w okresach stabilnych (moderate adversity).

Podejscie do prognozowania zagrozenia bankéw upadlo$ciag za pomocg modeli
logitowych i dyskryminacyjnych prezentowane przez Martina jest — tak jak w przy-
padkach innych badan — obarczone powazng wada, ktora wyraza sie dominacjg po-

16 Proba liczyta 5598 bankéw, w tym 23 upadte i 5575 nieupadiych.
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dejScia statystyczno-ekonometrycznego nad teoretyczno-praktycznymi aspektami
upadloéci bankow.

Zgadzajac sie z obserwacjg Martina, iz upadto$¢ banku moze wyrazaé wiele od-
miennych stanéw, nie mozna zaakceptowaé bezkrytycznie, ze przyjecie réznych zrodet
informacji decyduje o liczbie bankéw definiowanych jako upadte. Przyjete kryteria
selekcji moga sie diametralnie r6zni¢ i wobec tego zdolnosci prognostyczne budowa-
nych modeli okaza sie stabsze, poniewaz udzial bankéw zagrozonych upadloScia w catej
grupie bankéw jak i mechanizmy wplywajace na pogorszenie sytuacji finansowe;j
tych bankow traktuje sie jako w miare stabilne w czasie. Wazng kwestia, ktéra wyni-
ka z badania Martina, jest takze to, czy uzyskanie jakoS§ci predykcji na poziomie 90%
jest wystarczajace dla podejmowania decyzji w obszarze upadlo§ci bankow.

1.4. Model Hanwecka

Jednym z pierwszych autoréw, ktory zastosowal model probitowy do predykcji
zagrozenia banku upadtloscig, byt G.A. Hanweck!”. Do jego ciekawszych propozycji
koncepcyjnych zaliczy¢é mozna to, ze jest on zwolennikiem programu monitorowania
procesu dochodzenia do upadlosci (,,bank screening”). W tym celu proponuje, aby
§ledzi¢ caly proces pogarszania sytuacji finansowej banku, az do jego rzeczywistej
upadlosci, formalizuje stan upadlosci banku'®, a takze wprowadza specyficzng kate-
gorie — techniczng niewyplacalnos¢'?.

Celem badania bylo zaproponowanie modelu dla programu §ledzenia procesu
pogarszania sie sytuacji banku, az do jego rzeczywistej upadtoSci.

Metoda badania wykorzystuje model probitowy dla 177 bankéw komercyjnych
funkcjonujacych w okresie 1971-1975, w tym 14 bankéw sposréd wszystkich upa-
dlych w tym okresie (34). Model byl weryfikowany na oddzielnej probie testujace;j.
Model Hanwecka mial postaé?®:

P, = fINOIA_,, (K/A) _,, PCHNOI

PCHA,_, (/K ), LOGA, ] 1)

t-17 t-17

gdzie:

P, — prawdopodobienistwo upadtoSci banku w roku t,
NOIA | - zysk netto do aktywéw w roku t-1,

(K/A), | — kapitatl do aktywow (wartoSci ksiegowe) w roku t-1,
PCHNOI, | - roczna stopa zmian w zysku netto w roku t-1,

7 G.A. Hanweck, Predicting Bank Failure, ,Board of Governors of the Federal Reserve Sys-
tem, Research Papers in Banking and Financial Economics”, 1977, November.

18 Tbidem, s. 4.

19 Tbidem, s.4.

20 Thidem, s. 10.
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PCHA | - stopa zmian w catoéci aktywéw (wartos¢ ksiegowa) w roku t-1,
(L/K, ) — stosunek kredytéw do kapitatu (wartos¢ ksiegowa) w roku t-1,
LOGA - logarytm naturalny z wartosci aktywéw w roku t-1.

Uzyskane wyniki badania wskazujg na nastepujaca sekwencje zdarzen — zle za-
planowane przychody banku (przeszacowane) powodujg nadmierny wzrost akcji kre-
dytowej, w nastepstwie czego pojawiaja sie kredytobiorcy, ktérzy nie sg zdolni do
splaty zaciggnietych kredytow. W konsekwencji nie wystepuje realny wzrost oczeki-
wanych przez bank dochodéw. Sformulowana przez Hanwecka hipoteza wymaga
jednak bardziej szczegbélowych badan, ktére pozwolityby na okreslenie wplywu pre-
sji wywieranej na zarzady bankéw przez wlascicieli odno$nie do poprawy wynikéw
finansowo-ekonomicznych, a w konsekwencji na wartos¢ kredytow udzielanych kre-
dytobiorcom. Niewatpliwie nie mozna w tym przypadku abstrahowaé od poziomu
konkurencyjnosci w ukladzie krajowym i regionalnym, a nawet globalnym, wply-
wajacej na polityke kredytowa bankéw, procedury udzielania kredytéw i do po-
staw nadzoru bankowego w tym obszarze (przypadek dotyczacy rozwoju hipotecz-
nych kredytéw mieszkaniowych w Polsce moze by¢ dobrg ilustracja tego kierunku
my§lenia).

Tabela 6. Estymacja modelu probitowego Hanwecka

Nazwa zmiennej® pz:lrnt::jf'u stmg:\?'gowy Statystyka t
Stata -4,1326 2,0319 -2,0339%
K/A 14,8583 10,6791 1,3913
NOIA -694948 17,8184 -3,9002%*
PCHNOIA -0,0109 0,0962 -0,5146
PCHA -1,1835 0,7381 -1,6035
L/K 0,2640 0,1099 2,4020%
LOGA 0,0246 0,1318 0,1870

¥ nazwy zmiennych jak we wzorze 1
* istotno$¢ na poziomie 0,01
** jistotno$¢ na poziomie 0,05
Zrédto: G.A. Hanweck, Predicting Bank Failure, ,Board of Governors of the Federal Reserve
System, Research Papers in Banking and Financial Economics”, 1977, November, s. 17.

Badanie wskazuje na to, ze wskazniki finansowe moga by¢ dobrymi predyktora-
mi zagrozenia banku upadloscia, jednak ich sita predykgcji jest r6zna. Autor podkre-
§la ponadto wysoka zdolno$¢ opracowanego modelu do predykeji zagrozenia upadto-
Scig. Nalezy jednak zaznaczy¢, ze model Hanwecka pomija zmienne o charakterze
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makroekonomicznym i regionalnym (por. tabela 6). Zatem wyniki badania wska-
zuja, ze dostateczna jest liczba informacji mikroekonomicznych wyjasniajacych po-
wstanie zagrozenia upadloscig bankow.

1.5. Model Bovenziego, Marina i McFaddena

Modele predykeji zagrozenia upadloscig bankéw sg budowane dla dwoch glow-
nych celow, ktore z reguly nie sg explicite okreslone. Jednym z celow budowy tych
modeli sg potrzeby instytucji nadzorczych, ktére sg zainteresowane posiadaniem
informacji o poziomie zagrozenia upadto$cig nadzorowanych bankéw. Modele majag
wskazaé na podstawie analizy aktualnych, dostepnych informacji finansowych, kto-
re banki nalezy otoczy¢ szczegbélnym nadzorem (modele predykcji zagrozenia upa-
dloScig bankow dzialajace w ramach systeméw wczesnego ostrzegania). Systemy
nadzorcze koncentrujg sie na dokladnosci systemu klasyfikacji bankéw. Drugi cel
budowy tych modeli to dostarczenie informacji dla funkcjonowania systemu ochro-
ny depozytéw. Tego typu modele koncentruja sie na analizie ryzyka i kluczowym
problemie, jakim jest kwestia zaliczania banku do okre§lonej klasy ryzyka odzwier-
ciedlajacej poziom bezpieczenstwa finansowego banku. Niewatpliwag zastuga auto-
réow jest podkreslenie odmiennych potrzeb tych dwdch typéw interesariuszy, aczkol-
wiek ich model ma stuzy¢ obu wymienionym celom?? (nie jest wiec modelem dedyko-
wanym tylko jednemu rodzajowi interesariuszy).

Cele badania zostaly do§é szczegblowo okreslone i zwigzane sg z bezposrednim
poszukiwaniem odpowiedzi na nastepujgce pytania:

a) w jakim stopniu modele predykecji zagrozenia upadloScig poprawiajg jako§é pro-
cesu oceny zagrozenia banku upadloScig w zalezno$ci od systemu standardo-
wej sprawozdawczoSci finansowej i informacji pochodzacych z badan audytowych
bankéw,

b) w jakim stopniu pogarsza sie jako§é predykcji modelu w zaleznoéci od tego, z ja-
kiego okresu poprzedzajacego upadlo§é zostang wykorzystane w modelu dane fi-
nansowe (wydluzenie okresu poprzedzajacego wystapienie upadtosci obniza ja-
kos¢ predykcji),

c¢) jaka jest jakos$¢ predykcji zbudowanego modelu na tle innych mozliwych podej$é
metodycznych,

d) do jakiego stopnia niewlaSciwe zaklasyfikowanie banku dobrego do grupy ban-
kéw zagrozonych upadlo§cig wplynelo na niskg ocene ratingowa przyznang przez
audytoréow,

e) jak techniki wyboru bankéw do obu préb (zagrozonych i niezagrozonych) wpty-
wajg na uzyskane wyniki.

20 J.F. Bovenzi, J.A. Marino, F.E. McFadden, Commercial Bank Failure Prediction Models,
,Federal Reserve Bank of Atlanta Economic Review”, 1983, November, s. 14-26.
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Metoda badania oparta zostala na wykorzystaniu modelu probitowego. Komer-
cyjne banki pochodzily z bazy danych FDIC z lat 1979-81, przy czym wykluczono
banki z historig dzialania krétszg niz 3 lata. Ponadto do bankéw dobrych zaliczono
jedynie te, ktére legitymowaly sie syntetyczng oceng punktowa 1 badz 2. Za upadle
uznano natomiast te banki, ktore zaprzestaly dzialalnoSci operacyjnej, jak réwniez
te, ktérym udzielono pomocy. W 1980 r. upadly, zgodnie z tymi kryteriami, 4 banki
komercyjne, odpowiednio w 1981 — 8, w 1982 — 34 i 26 bankéw do polowy roku 1983.
Przy wyborze zmiennych objasniajacych kierowano sie przede wszystkim poziomem
ryzyka prowadzonej dzialalnoéci. Do czynnikéw ryzyka zaliczono: ryzyko kredyto-
we, ryzyko stopy procentowej, ryzyko wewnetrznego naduzycia, ryzyko braku dy-
wersyfikacji aktywow, ryzyko ptynnosci, ryzyko operacyjnej nieefektywnosci i kapi-
tatowej adekwatnoS§ci. Wykorzystano dla celéw badania trzy rodzaje modeli nazwa-
nych: Call A, Exam A i Exam B. Nazwy tych modeli bezposrednio korespondujg
z rodzajem informacji finansowej uzytej do ich estymacji. Model Call A zawieratl
4 zmienne:

% pozostale koszty operacyjne/taczne aktywa (X)),

% (rynkowa stopa aktyw6w — rynkowa stopa zobowigzan)/kapitat wlasny (X,),
% lgczne pozyczki/kapital wiasny (X)),

% warto$¢ prowizji i optat/taczne pozyczki (X,).

Model Exam zawieral informacje standardowe i dane z badania. Model Exam B
zawieral te same dane jak model Exam A oraz dodatkowa zmienng — przetermino-
wane pozyczki/taczne aktywa.

Uzyskane wyniki badania pokazaly, ze:

% dane z audytow poprawiajg jako§¢ klasyfikacji bankéw uzyskanych na podsta-
wie modeli zbudowanych jedynie na podstawie informacji pochodzacych bezpo-
§rednio ze sprawozdan finansowych (lepsze rezultaty otrzymano na podstawie
modelu Exam A niz Call A),

% jako§é¢ klasyfikacji bankéw obniza sie wraz z wydluzaniem badanego okresu
przed wystapieniem upadlosci,

< poréwnujac model Martina z modelem Call A, z wyjatkiem modelu opartego na
danych z okresu roku przed wystgpieniem upadtosci, model Martina dawal do-
kladniejsze prognozy niz model Call A,

< modele wykazywaly wysoka zgodno$¢ z klasyfikacja audytoréw — np. dane
z 1981 r. pokazaly, ze na 3000 upadlych bank6w model pokazywal, iz 7% bankow
uzyskalo ocene 1 (banki bardzo dobre), a 97% bankéw mialo ocene 5 (banki
0 najwyzszym stopniu zagrozenia).

Szacunki parametréw modelu Call zawierajacego dane pochodzace jedynie ze
sprawozdan finansowych zawiera tabela 8.

Rodzi sie watpliwo§é, czy uzasadnione jest budowanie jednego modelu dla po-
trzeb zaréwno instytucji nadzorczych, jak i systemu gwarantowania depozytow, bo-
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Tabela 7. Klasyfikacja bankow wedlug ré6znych modeli probitowych

Wyniki testu upadlosci Ujawnione upadlosci z modelem predykcji
na alternatywnych OKkres z 1 rocznym opdznieniem
progach badania Call A Exam A Exam B
3000 (20,9%)» 1982-83 39 (87%) 41 (91%) 38 (84%)
2000 (14,0%) 1982-83 36 (80%) 40 (89%) 34 (76%)
1000 (7,0%) 1982-83 27 (60%) 30 (67%) 29 (64%)
800 (5,6%) 1982-83 25 (56%) 27 (60%) 27 (60%)
600 (4,2%) 1982-83 22 (49%) 26 (58%) 24 (53%)

Uwaga — cala badana liczba bankéw wynosita 14 323, w tym 45 upadlych bankéw
2 liczby w nawiasach oznaczaja % calej grupy

Zrodto: J.F. Bovenzi, J.A. Marino, F.E. McFadden, Commercial Bank Failure Prediction Mo-
dels, ,Federal Reserve Bank of Atlanta Economic Review”, 1983, November, s. 19.

Tabela 8. Wyniki modelu Call A przy réznych probach

Préba losowa Proba losowa
mienne (wazone szacunki) (niewazone szacunki)
Wspélczynniki | Statystyka -t | Wspolczynniki | Statystyka - t
Stala 4,82 1,83 -3,75 -6,59
X, 0,10 0,31 0,12 1,52
X, 0,15 0,37 -0,26 2,81
X, 55,00 0,60 69,8 2,96
X, 3,62 0,08 17,2 1,37

Uwaga — przy szacowaniu bankéw dobrych uwzgledniono ratingi CAMEL z oceng 3 i wiecej.
Liczba bankéw upadlych w kazdym modelu wynosita 37. Liczba bankéw upadlych w probie
losowej wynosita 150, za$ bankéw dobrych 13 760.

Zrédto: J.F. Bovenzi, J.A. Marino, F.E. McFadden, Commercial Bank Failure Prediction Mo-
dels, ,Federal Reserve Bank of Atlanta Economic Review”, 1983, November, s. 23.

wiem inne sg gtéwne cele dziatania tych instytucji. Na pewno wykorzystywanie jed-
nego wsp6lnego modelu jest korzystne z wielu powodéw — np. dla wsp6lnego wypra-
cowania programu oddziatlywan na banki, ktore wykazuja rosnacy poziom zagroze-
nia upadloscig oraz ponoszonych kosztéw budowy modelu i kosztéw samego procesu
monitorowania bankow zagrozonych upadltoécia. Nasza intencja jest jednak pokaza-
nie malo dostrzeganego problemu odmiennoSci podej$cia do opracowania modeli za-
grozenia upadlo$cig bank6w na potrzeby BFG i potrzeby nadzoru bankowego. Insty-
tucje odpowiedzialne za gwarantowanie depozytéw w wiekszym stopniu zaintereso-
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wane sg informacja bardziej zagregowana, ktéra mogtaby by¢ wykorzystywana dla
ustalenia wysokosci stawki procentowej okre§lajacej wysokosé funduszy Srodkéw
gwarantowanych niz instytucja nadzoru bankowego. Predykcja indywidualnego
zagrozenia danego banku upadloScig jest potrzebna dla instytucji typu BFG, dla
wypracowania programu naprawczego i oceny skutecznoSci dzialan zarzgdu banku.
Z kolei instytucje nadzorcze kierujg sie wynikami modeli predykcji zagrozenia ban-
kow upadloscig dla uzyskania wysokiej skutecznosci i racjonalizacji swoich dziatan
w zakresie kontroli i monitoringu sytuacji ekonomiczno-finansowej bankéw, ktore
poprawialyby stabilno§é i bezpieczenstwo calego sektora bankowego.

1.6. Model Pantalonego i Platta

C. Pantalone i M. Platt podkreslaja kilka waznych powodéw rozpoczecia badania
poziomu zagrozenia banku upadtoécig. W szczegélnosci wskazujg oni zaré6wno na
lawinowy wzrost liczby samych upadtoéci bankéw, jak i na rosnacg liczbe upadlych
bankéw powyzej 1 mld USD wartoSci aktywow (czyli duzych bankéw). Wskazujag
réwniez na negatywne oddzialywanie czynnika deregulacji, ktéry w ich opinii bezpo-
§rednio wplywa na ten wzrost?®. Uznajg mimo to, ze gléwng przyczyna upadloSci
bankéw jest zle zarzadzanie bankiem wyrazajace sie w nadmiernym przejmowaniu
przez banki ryzyka, braku nalezytej kontroli wewnetrznej w banku, ktéra nie wy-
krywa odpowiednio wczesnie popelnianych naduzy¢ i defraudacji.

Celem badania byto zbudowanie i przetestowanie modelu oceny poziomu zagro-
zenia banku upadloécig dla potrzeb systemu wczesnego ostrzegania, a nastepnie jego
poréwnanie z innymi modelami dla oceny wptywu czynnika deregulacji sektora ban-
kowego na poziom ryzyka upadios$ci banku.

Metoda badania odwoluje sie do wykorzystania liniowego modelu logitowego.
Préba obejmowata 113 komercyjnych bankéw, ktéore upadly w latach 1983-1984,
oraz 226 bankéw zdrowych. W badaniu nie definiuje sie kategorii ,bank upadly”.
Zmienne w modelu nalezaly do 5 obszaréw (zob. tabela 9).

Tabela 9. Zmienne objasniajace przyjete w modelu Pantalonego i Platta

Wyszczegolnienie zmiennych

Rentownosé

dochody netto/taczne aktywa

dochody netto/kapital wlasny

22 C.C. Pantalone, M.B. Platt, Predicting Commercial Bank Failure since Deregulation,
,Federal Reserve Bank of Boston, New England Economic Review”, 1987, July/August,
s. 37-47.
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Skutecznosé zarzgdzania

koszty odsetkowe/taczne zobowigzania

odsetki na depozytach/dochody netto

odszkodowania/ taczne koszty

wydatki zwigzane z siedzibg /taczne koszty

Dzwignia

kapitat wlasny/aktywa ogétem

dlugoterminowy dlug/kapital wlasny

Dywersyfikacja ryzyka

laczne pozyczki /faczne aktywa

komercyjne i przemyslowe pozyczki/taczne pozyczki

pozyczki mieszkaniowe/laczne pozyczki

pozyczki konsumpcyjne/taczne pozyczki

pozyczki rolnicze/lgczne pozyczki

umowy odkupu RPs i érodki federalne nabywane/lgczne aktywa

umowy odkupu RPs i §rodki federalne sprzedane/taczne aktywa

Federalne zmienne ekonomiczne (wielkosci absolutne)

percentyl zmian w rozporzgdzalnych dochodach osobistych

percentyl zmian w inwestycjach mieszkaniowych

percentyl zmian poziomie bezrobociu

percentyl zmian w poziomie ludno$ci

Zrédio: C.C. Pantalone, M. B. Platt, Predicting Commercial Bank Failure since Deregulation,
»Federal Reserve Bank of Boston, New England Economic Review”, 1987, July/August, s. 41.

Uzyskane rezultaty badania przedstawia tabela 10.

Wspodlczesnie skala upadlo$ci bankéw mierzona ich liczbg jest znacznie mniejsza
w poréwnaniu do okresu, ktéry uwzglednialo badanie. Nie ulega watpliwosci, ze
regulacje, skala i kierunki ich zmian, instrumenty kontroli, a takze warunki dziatal-
noSci takich instytucji jak BFG i GINB majg silny wplyw na upadtos¢ bankow. Stad
zmniejszenie sie liczby upadlosci bankéw w latach 90. w USA, a takze w innych
krajach, inspiruje do poszukiwania przyczyn tego stanu, a zwlaszcza rozwazenia,
jakie unormowania dziatalno$ci bankéw komercyjnych przyczynity sie do tego.
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Tabela 10. Uzyskane wartosci dla poszczegélnych zmiennych

. Okres przed wystapieniem upadlosci
Zmienna
12 miesiecy | 18 miesiecy | 24 miesigce

Zysk netto/Aktywa ogétem -71,39 -39,61 -36,32
(15,95) (12,03) (15,00)

Kapitat wtasny/Aktywa ogétem -11,79 -5,66 -4,29
(15,95) (4,32) (2,92)

Kredyty ogbélem/Aktywa ogétem 7,71 3,89 4,29
(1,49) (0,71) (1,06)

Kredyty detaliczne 3,72 4,45 4,01
i korporacyjne/ogotem kredyty (0,73) (0,71) (0,63)

Stopa wzrostu budownictwa 0,10 1,45 0,73
mieszkaniowego w % (0,17) (0,84) (0,74)

Stala -0,01 1,36 1,40
(1,00) (0,82) (0,74)

Zrédto: C.C. Pantalone, M.B. Platt, Predicting Commercial Bank Failure since Deregulation,
,Federal Reserve Bank of Boston, New England Economic Review”, 1987, July/August, s. 44.

1.7. Model Estrella, Parka, Peristianiego®”

W nauce czesto jest jak w modzie, pewne podej$cia metodyczne czy same metody,
ktore zostaly niemal catkowicie zarzucone, powracaja do task i nabierajg nawet in-
nego znaczenia i kontekstu. Takim przyktadem jest podej$cie do budowy modeli
oceniajacych poziom zagrozenia banku upadtoscig zaproponowany przez Pantalone-
go i Platta. Autorzy ci wykorzystali trzy kluczowe wskazniki finansowe dotyczace
kapitatu jako narzedzia prognozowania zagrozenia bankéw upadtoscia.

Celem badania bylto ukazanie roli, jakg odgrywaja wskazniki kapitalu w systemie
nadzorczym i czy potwierdza sie ujemna korelacja pomiedzy poziomem wskaznikéw
kapitatowych a poziomem zagrozenia banku upadtoscig, innymi stowy na ile wskaz-
niki wyplacalno§ci mogg byé¢ skutecznym narzedziem prognozowania zagrozenia
banku upadtoscia.

Metoda badania: punktem wyjScia przyjetej metodyki byto wykazanie zalezno$ci
miedzy poziomem wskaznika adekwatnoéci kapitalu a sytuacjg finansowa banku.
Autorzy okre§lajg krytyczny poziom wskaznika i optymalny przedzial jego wartoSci.
Jesli bank uzyska gorsze rezultaty od wartosci krytycznej, taka sytuacje interpretu-
je sie jako mozliwo§¢ zagrozenia upadloscia.

Badana préba objela okres czteroletni (lata 1989-1993) i weszly do niej banki
komercyjne znajdujace sie w bazie danych FDIC. Z badanej proby usunieto te banki,

2 A. Estrella, S. Park, S. Peristiani, Capital Ratios as Predictors of Bank Failures, ,,Federal
Reserve Bank of New York Economic Policy Review”, 2000, July, s. 33-52.
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ktore zostaly nabyte w tym okresie w ramach proceséw fuzji (mergers). W badaniu

wykorzystano trzy formy wskaznika adekwatnoéci kapitalowe;j:

a) wspolczynnik wyplacalnoéci (kapital podstawowy/aktywa wazone ryzykiem),

b) stopa dzwigni (kapital podstawowy/aktywa materialne (§rednia kwartalna),

¢) wskaznik przychodowosci (kapital podstawowy/przychody odsetkowe i pozaod-
setkowe przed odliczeniem wydatkow).

W pierwszym kroku obliczono wartosci roczne wskaznikow adekwatnosci kapita-
tu dla poszczegdlnych bankow (w 1988 r. — 13 299, w 1992 r. — 11 473), a nastepnie
policzono dla nich wspélczynniki korelacji — Pearsona i Spearmana. W kolejnym
podejs$ciu wyznaczono rozktady prawdopodobienstw (dystrybuanty — wg kazdego
z trzech kategorii wskaznikow kapitalu) przy zadanych punktach odciecia. Dla zba-
dania ilo$ciowego zwigzku miedzy wskaznikami kapitalu a zagrozeniem upadto$cig
zastosowano dyskretny model logitowy.

Uzyskane wyniki badania pozwolily na sformulowanie nastepujacych wnioskow:
a) rekomendowane wskazniki kapitalu moga odgrywac wazna role w procesie moni-

torowania i kontroli poziomu zagrozenia bankow upadloscia, a takze w monitoro-

waniu procesu naprawczego,

b) regulatorzy i nadzorcy powinni wybiera¢ punkt krytyczny wskaznika kapitalu
(backstop level), ktory jest silnie skorelowany z zagrozeniem upadtoécia, czyli po-
ziom wskaznika laczacy sie z wysokim prawdopodobienstwem upadlosci banku,

¢) w prognozowaniu upadlosci banku w horyzoncie od jednego do dwéch lat anali-
zowane wskazniki kapitalu dajg zblizone wyniki, aczkolwiek w dluzszym okresie
najlepsze rezultaty przypisaé nalezy wspélczynnikowi wyplacalnoSci, ktory
oparty jest na ocenie poziomu ryzyka aktywow i poszczegélnych rodzajow dzia-

Talnoéci,

d) najprostsze wskazniki kapitalu mogg by¢ zastosowane bez ponoszenia dodatko-
wych kosztow i moga uzupetniac bardziej skomplikowane metody oraz same pro-
cesy stymulujace wlasciwe dziatania nadzorcze.

1.8. Model Thompsona

Wedlug Thompsona badanie zjawiska upadloSci bankow jest interesujace, z co

najmniej dwoch wzgledow?*:

% zrozumienie czynnikow przyczyniajacych sie do upadloéci pozwala na efektywne
zarzadzanie bankiem, a takze na lepszg dzialalno$¢ regulacyjna,

% pozwala obnizy¢ koszty mozliwej upadtosci poprzez zdolnosé dyskryminacji ban-
kow dobrych i bankéw majacych klopoty finansowe.

29 J.B. Thompson, Predicting bank failures in 1980s, ,Federal Reserve Bank of Cleveland”,
First Quarter 1991, s. 10.
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Celem badania byto zbudowanie modelu predykcji zagrozenia bankéw upadto-
Scig niezaleznie od ich wielkoéci. Autor staral sie tez w wiekszym zakresie niz mialo
to miejsce w poprzednich badaniach uwzgledni¢ w modelu ogblne uwarunkowania
regionalne.

Metoda badania opierala sie na wykorzystaniu jednoréwnaniowego modelu logi-
towego. Zmienna obja$niana (sztuczna — zerojedynkowa) oznaczala stan upadtosci.
Wedlug koncepcji autora, sytuacja taka dotyczyla banké6w niewyptacalnych i ban-
k6w, ktore nie mogly samodzielnie funkcjonowac bez otrzymania pomocy zewnetrz-
nej. Obok zmiennych mozliwych do oszacowania na podstawie dostepnych sprawoz-
dan finansowych bankéw uwzgledniono takze zmienne egzogeniczne odnoszace sie
do warunkéw regionalnych, a w tym zmiane dochodéw os6b fizycznych, stope regio-
nalnego bezrobocia, procent upadlych firm z sektora malych i §rednich przedsie-
biorstw z danego regionu. Badanie obejmowalo okres 1984-1989, w ktérym zanoto-
wano ogotem 770 upadloséci bankéw, liczba bankéw zdrowych wynosita 1736 w kaz-
dym z badanych lat. Wybrane zmienne finansowe w modelu nawigzywatly do syste-
mu CAMEL.

Uzyskane wyniki badania — zaobserwowano silny zwiazek pomiedzy poziomem
badanych zmiennych a poziomem prawdopodobienstwa wystgpienia upadlo$ci ban-
ku w calym 4-letnim okresie poprzedzajgcym rok wystapienia rzeczywistej upadtosci
banku. Wyniki badania wskazujg na wysoka jako$¢ dyskryminacji bankow na dwie
grupy — powyzej 80% w zaleznosci od testowanych préb. Badanie potwierdzilo tez
wplyw czynnikow regionalnych na poziom zagrozenia banku upadloécig i tym sa-
mym na potrzebe dywersyfikacji ryzyka banku w przekroju regionalnym. Wyniki
badania podkreslaja réwniez potrzebe podjecia dalszych szczegétowych badan po-
zwalajacych okreslié rozbiezno§ci wystepujgce miedzy faktyczng prawng upadloScig
bankéw a ich niewyplacalnoécig w sensie ekonomicznym.

1.9. Model Barra, Seiforda, Siemsa

Wychodzac z zalozenia, ze jedna z najwazniejszych przyczyn upadio$ci bankow
jest nieumiejetne zarzadzanie (jako§¢ zarzadzania), autorzy proponujg wykorzystac
w badaniu poziomu zagrozenia upadloécia metode DEA (Data Envelopment Ana-
lysis)®.

Celem badania bylo zaproponowanie narzedzia pomiaru ,jakoSci zarzgdzania”
bankiem w systemie CAMEL dla zobiektywizowania oceny czynnika jakosci zarza-
dzania (M).

Metoda badania: préba badawcza obejmowala 900 bankéw i ich sprawozdan fi-
nansowych z okresu 1984-87. Jako$c¢ zarzadzania byla oceniana poprzez proces trans-

%) R.S. Barr, L.M. Seiford, T.F. Siems, Forecasting Bank Failure. A Non — Parametric Frontier
Estimation, ,Reserches Economique de Lovain”, 1994, Nr 4, s. 417-429.
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formacji 6 zmiennych traktowanych jako zmienne wej$ciowe (input) w 3 zmienne

wynikowe (output). Jako zmienne wejSciowe przyjeto nastepujace zmienne:

% liczbe pracownikéw zatrudnionych na pelnym etacie,

% poziom wynagrodzen,

% wartos$¢ aktywow trwalych (premises and fixed assets),

% inne koszty nieodsetkowe,

% calkowite wydatki odsetkowe,

< nabyte fundusze (purchased funds).

Natomiast ocena wynikow jako$ci zarzadzania zostala okreslona trzema zmien-

nymi: kluczowe depozyty (core doposits), aktywa generujace dochody i catkowite

dochody odsetkowe.
Ponadto autorzy poréwnali swdj model probitowy z trzema wczes$niej opisanymi

w literaturze modelami: Martina (1977), Hanwecka (1977) oraz Pantalonego i Plat-

ta (1987).

Uzyskane wyniki badania mozna podsumowaé nastepujaco:

% badanie potwierdzilo mozliwo$¢ wykorzystania do predykecji poziomu zagrozenia
banku upadlo$cia, miernika opartego na pomiarze jakosci zarzgdzania za pomocg
metody DEA oraz wystepowanie istotnych réznic w warto§ci zmiennej objasnia-
nej dla bankéw zagrozonych upadloscig i bankéw dobrych (niezagrozonych upa-
dloScig). Poziom wskaznika jako§¢ zarzadzania na rok przed wystgpieniem upa-
dlosci dla bankéw upadlych wynosit 0,7032, a dla bank6w niezagrozonych 0,8203,

% w okresie od grudnia 1984 do czerwca 1987 przecietna warto§¢ punktowa uzyska-
na metoda DEA ksztaltowala sie w przedziale 0,8142, gdy dla bankéw upadtych
w pierwszej polowie 1988 r. wynosila 0,6694, a w grudniu 1984 r. osiagnela po-
ziom 0,7986.

Wyniki poré6wnan modelu Barra, Seiforda i Siemsa na tle wynikow innych mode-
li przedstawia tabela 11.

Obok licznych zalet podej$cia zaproponowanego przez Barra, Seiforda i Siemsa
do badania zagrozenia bank6w upadlo§cig warta podkreslenia jest wysoka waga przy-
wigzywana do samego procesu testowania jakoS§ci predykcji opracowanego modelu
(wykorzystanie proby uczacej i proby testowej).

Uwazamy, ze najlepszym testem przydatnoSci opracowanych modeli oceny za-
grozenia bankéw upadtoécia jest ich wykorzystanie w instytucjach nadzorczych. Za-
gadnienie to przedstawimy syntetycznie w nastepnym punkcie.
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Tabela 11. Dokladno$é klasyfikacji wedlug réznych modeli

LR Dokladnosé klasyfika- | Dokladnosé klasyfika-
indeks cji bankow w probie |cji bankow poza proba
Model w % w %

Dobre |Upadle |Og61em Dobre |Upadle | Upadle
Wyprzedzenie na rok przed upadloscia

Martin 0,42 93,0 71,1 84,3 89,5 94,1 91,5
Hanweck 0,40 92,8 70,1 83,8 94,7 86,6 91,1
Pantalone i Platt 051 | 89,7 | 77,9 | 850 | 90,1 | 90,8 | 904
Nowy model bez DEA 0,62 | 924 | 84,0 | 89,0 | 96,1 | 93,3 | 948
Nowy model z DEA 0,72 94,4 89,5 92,4 96,1 96,6 96,3
Wyprzedzenie na dwa lata przed upadloscia
Martin 0,22 94,1 46,0 77,2 96,5 61,9 83,2
Hanweck 0,18 | 93,9 | 41,7 | 756 | 970 | 54,8 | 80,8
Pantalone i Platt 0,38 | 89,8 | 71,1 | 832 | 92,6 | 84,1 | 89,3
Nowy model bez DEA 0,54 91,3 80,6 87,5 90,6 95,2 92,4
Nowy model z DEA 0,58 92,1 82,9 88,9 92,1 94,2 93,0

LR rate — wskaznik wiarygodnoéci

Zrédto: tabela III za R.S. Barr, L.M. Seiford, T.F. Siems, Forecasting Bank Failure. A Non —
Parametric Frontier Estimation, ,Researches Economique de Lovain”, 1994, Nr 4, s. 417-429.

2. Poziom zagrozenia banku upadlos$cia jako element systemu
wczesnego ostrzegania

Wykorzystywane modele oceny stopnia zagrozenia banku upadlo§cig zmieniaty
sie wraz ze zmianami filozofii tworzenia systemu wczesnego ostrzegania. Ewolucja
dzialania system6w nadzoru i systemoéw wczesnego ostrzegania, a zwlaszcza modeli
upadloéci, ktore stanowig centralny skladnik tych systemoéw, zilustrowana jest
w tabeli 121 13.

Tabela 12. Ewolucja kluczowych systemow wezesnego ostrzegania

Nazwa systemu Agencja wyk(grl;;z:ania
System nadzoru bankow (Screen — Based Systems)
National Bank Surveillance System (NBSS) 0CC 0Od 1975r. do ?
Minimum Bank Surveillance Screen (MBSS) Federal Reserve |Po6zne lata 70.,
az do polowy lat 80.
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Nazwa systemu Agencja wyk(g};;z:ania
Integrating Monitoring System (IMS) FDIC Od 1977 r. do 1985 r.
Uniform Bank Surveillance Screen (UBSS) Federal Reserve |Od polowy lat 80.
do 1993 r.
Systemy Hybrydowe (Hybrid Systems)
CAEL FDIC Od 1985 r. do 1998 r.
Canary 0CC 0Od 2000 r. do dzisiaj

Mieszane (Limited — Dependent Variable Systems)
System to Estimate Examination Ratings (SEER) |Federal Reserve |Od 1993 r. do dzisiaj
Statistical CAMELS Off-site Rating (SCOR) FDIC 0Od 1998 r. do dzisiaj

CAMELS Downgrade Probability (CDP) Federal Reserve
Bank of St. Louis | Od 1999 r. do dzisiaj

Systemy wczesnego ostrzegania (Forward - Looping Early -Warning Systems)
Growth Monitoring System (GMS) FDIC 0Od 2000 r. do dzisiaj

Liquidity and Asset Growth Screen (LAGS) Federal Reserve
Bank of St. Louis | Od 2002 r. do dzisiaj

Systemy skupiajagce sie na ocenie ryzyka dziatalnosci (Risk - Focused Systems)
Real Estate Stress Test (REST) FDIC 0Od 2000 r. do dzisiaj
Economic Value Model (EVM) Federal Reserve |Od 1998 r. do dzisiaj

Zrédio: T.B. King, D.A. Nuxoll, T.J. Yeager, Are the Causes of Bank Distress Changing? Can
Researchers Keep Up?, ,,Federal Reserve Bank of St. Louis Review”, 2006, January/February,
s. 60-61.

Tabela 13. Porownanie gléwnych elementow modeli wezesnego ostrzegania

Wyszczegolnienie JAWS | UBSS | CAEL | SEER [SCOR ];,:;11: GMS [LAGS
Agencja FDIC | FRB | FDIC | FRB | FDIC | FRB | FDIC | FRB
Typ modelu Screens |Screens | Hybrid | Logit | Logit | Logit | Logit | VAR
Tier-1 kapital trwaly X X X X X X X
Aktywa ogolem lub wazone
ryzykiem X X X
Kredyty zalegle powyzej 30 dni X X X X
Kredyty zalegte powyzej 90 dni X X X X X
Nie naliczone - przyszle
(Nonaccruals) X X X X
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Wyszczegélnienie JAWS | UBSS |CAEL | SEER [SCOR 1;;):‘:11: GMS |LAGS
OREO X X X X
Kredyty na cele mieszkaniowe X X X
Komercyjne i przemystowe
pozyczki X X
Papiery wartosciowe X X X
Certyfikaty depozytowe o duzej
wartosci X X X
Zysk netto (ROA) X X X X X X
Odpisy X X
Rezerwy X X X
Aktywa plynne X X X
Przyrost kredytéw X X
Wzrost aktywow ogdlem lub
wazonych ryzykiem aktywow X X X
Zmiennoé¢ wydatkow X
Pasywa - zmienno§c X X X
Rezerwy na stracone pozyczki X X
Kredyty/depozyty wskaznik X X
Kwota odsetek X
Pozyczki i dlugoterminowe
papiery warto$ciowe X X
Wydatki lub przychody
operacyjne X X
Zmiany w kapitale X X X
Zmiany w depozytach X
Dywidendy X
Region
Poprzedni rating nadzorcy X X

Zrédto: T.B. King, D. A. Nuxoll, T.J. Yeager, Are the Causes of Bank Distress Changing? Can
Researchers Keep Up?, ,Federal Reserve Bank of St. Louis Review”, 2006, January/February,
s. 64.
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Najwazniejszymi metodami wykorzystywanymi w systemach amerykanskiego
nadzoru sektora bankowego sg: SEER i SCOR%*. System SEER, stosowany przez
Federal Reserve, jest akronimem systemu nazywanego System to Estimate Exami-
nation Ratings. SEER sklada sie z dwé6ch integralnych czesci analitycznych: modelu
okres§lajacego poziom ryzyka, tj. prawdopodobienstwo zagrozenia badanego banku
upadlo$cig, oraz modelu ratingowego opartego na informacjach punktowych syste-
mu CAMEL. Gl6wnym celem wykorzystywania modelu ryzyka jest wychwycenie
wszelkich istotnych nieprawidtowosci (odchylen) we wskaznikach finansowych ban-
ku bazujacych na danych pochodzacych ze sprawozdan finansowych. Szczegolna de-
tekcja wskaznikow finansowych zintegrowanych w modelu ryzyka ma daé wczesny
sygnatl o wysoce prawdopodobnej mozliwosci upadtosci banku lub o wysokim spadku
wartosci jego kapitatlow. Nalezy podkresli¢, ze parametry modelu ryzyka sg jakby
»,zamrozone”, poniewaz nie reagujg na zmiany warunkéw funkcjonowania bankow,
bowiem sg oszacowane na podstawie informacji, ktére pochodzily poczatkowo z lat
80. XX wieku, a ostatni uzywany model bazuje na danych pochodzgcych z wezesnych
lat 90. Elastycznos¢ systemu SEER wynika bezposrednio z zastosowania modelu
ratingowego, ktory wykorzystuje dane kwartalne i r6zne inne zmienne, ktore sa
adekwatne do zmieniajgcych sie warunkow rynkowych. Zastosowanie tych dwoch
rodzajow modeli w SEER pozwala uzyskac rownowage miedzy elastycznoScig a zgod-
noScig oceny poziomu zagrozenia bankéw upadtoscig (consistency). FDIC opart ba-
dania zagrozenia bankéw upadlo§cig na odmiennym rozwiazaniu metodycznym, ktory
nazwal Statistical CAMELS Offsite Rating (SCOR). Model SCOR sklada sie tez
z dwoéch wzajemnie uzupelniajgcych sie podejsé. Pierwsze podejscie polega na pro-
gnozie ratingu bankéw. Drugie podejscie wykorzystuje syntetyczng ocene ryzyka
banku oraz czastkowe oceny szeSciu obszaréw dzialania badanych standardowo
w systemie CAMEL. Punktacja nadawana bankom w systemie CAMEL stanowi baze
danych do oszacowania parametréw modelu logitowego o wielu zmiennych obja$nia-
jacych. Liste zmiennych wykorzystywanych w systemie SCOR oraz ich wartosci dla
hipotetycznego banku zaprezentowano w tabeli 14.

Wyniki oszacowanego modelu logitowego sluza do sporzadzania prognozy degra-
dacji (spadku) pozycji finansowej banku (obnizenia ratingu). SCOR koncentruje sie
zatem na okre§leniu prawdopodobienstwa, z jakim banki, ktére uznane zostaty jako
banki bezpieczne i dobre o ratingu 1 lub 2, moga w przysziosci (w nastepnym bada-
niu) uzyskac oceny gorsze, tj. 3, 4 lub 5. Zaklasyfikowanie banku do grupy bankow,
ktéremu obnizono rating do 3 punktéw, ma liczne praktyczne reperkusje. Jest on
badany czesciej i w sposob bardziej poglebiony przez nadzér bankowy. Ponadto taki
bank placi wyzsza stawke na system gwarantowania depozytoéw i mozna na niego
nalozy¢ ograniczenia w prowadzeniu dzialalno§ci bankowej (np. obnizy¢ pulap udzie-
lanych kredytéw). Finalne wyniki dla hipotetycznego banku przedstawia tabela 15.

26 T.B. King, D.A. Nuxoll, T.J. Yeager, Are the causes..., op.cit., s. 63.
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Tabela 14. Zmienne objasniane w systemie SCOR

Nazwa zmiennej Procen(:;gvglzrl:ywach
Kapital 13,59
Rezerwy na stracone pozyczki 1,31
Pozyczki przypadajace do zaptaty po 30-89 dniach 2,23
Pozyczki przypadajgce do zaplaty po 90+ wiecej 0,89
Pozyczki nierozliczone 1,51
Inne - NieruchomoSci 0,45
Optaty 1,18
Rezerwy dla pozyczek straconych i transferu ryzyka* 1,28
Dochody przed opodatkowaniem i wynikach nadzwyczajnych 0,10
Zmienno§¢ zobowigzan 25,31
Plynne aktywa 28,16
Pozyczki i dlugoterminowe papiery warto$ciowe 68,79

* zmienne pochodzgce z rachunku wynik6w banku i op6Znione o 1 rok, uwzgledniajg tez efek-
ty fuzji bankow

Zrédto: Ch. Collie et all, The SCOR System of Off — Site Monitoring: Its objective, Functioning,
and Performance, ,FDIC Banking Review”, Vol. 15, No 3, 2003, s. 21.

Tabela 15. Prawdopodobienstwo pogorszenia ratingu banku dobrego
i solidnego

Rating Prawdopodobienstwo w %
1 3,2
2 55,0
3 36,5
4 4,9
6 0,4
Prawdopodobienstwo pogorszenia ratingu 41,8
Rating SCOR w punktach 2,44

Zrédto: Ch. Collie et all, The SCOR System of Off - Site Monitoring: Its objective, Functioning,
and Performance, ,FDIC Banking Review”, Vol. 15, No 3, 2003, s. 21.

Na podstawie wynikow zaprezentowanych w tabeli 15 mozna stwierdzic, ze praw-
dopodobienstwo pogorszenia ratingu hipotetyczngo banku na podstawie metodyki
SCOR wynosi 41,8% (jest to suma 36,5%+ 4,9%+0,4%). Metodyka SCOR przyjmuje,
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ze bank staje sie przedmiotem dokladniejszego nadzoru, gdy prawdopodobienstwo
obnizenia ratingu wynosi powyzej 35%.

Poréwnanie tych dwoch metodyk (SEER i SCOR) nasuwa refleksje, ze powsta-
waly one w warunkach pelnego przeplywu informacji miedzy obiema instytucjami.
Jednak model predykcji zagrozenia banku upadloScig stosowany w systemie SCOR
wykazuje wiekszg zdolnos¢ do adaptacji w zaleznos$ci od zmian warunkéw konkuro-
wania bankéw oraz warunkéw rynkowych. Najistotniejsze jest jednak to (co nalezy
jednoznacznie oceni¢ pozytywnie), ze wyniki zmudnych i pracochtonnych bezposred-
nich badan pracownikéw nadzoru, ktérzy dokonujg okresowych audytéow bankow
(w okresach od 1 do 1,5 roku), sg efektywnie wykorzystane w obu metodykach.

3. Krytyczna ocena stanu przydatnosci modeli prognostycznych
w procesie predykcji zagrozenia banku upadlosciag

Ponizej przedstawimy najwazniejsze wnioski wynikajace z przeprowadzonego
przegladu podej$¢ metodycznych:

1) Obecnie dostepny jest bardzo szeroki zestaw podej$¢ (modeli), ktére moga byé
wykorzystane do badania zagrozenia bankéw upadloscia.

2) Opisane modele w wersji oryginalnej charakteryzujg sie wysoka skutecznoscig
predykcji bankéw na grupe bankéw zagrozonych upadloscia i bankéw niezagro-
zonych upadtoécig (dobrych, wyptacalnych i solidnych).

3) Nie ma przekonywajacych argumentow, ktore wskazywalyby na okre§lone podej-
§cia metodyczne jako najbardziej uzyteczne do prognozowania upadlos$ci bankéw.

4) Opracowane modele jedynie w niewielkim stopniu bazujg na silnych podstawach
teoretycznych dotyczacych identyfikacji przyczyn bankructwa bankow, przewaza
nurt empiryczny, skupiajacy sie na zapewnieniu zgodnosci modeli z obiektywny-
mi kryteriami statystyczno-ekonometrycznymi. Niektére badania ujmujg stwier-
dzenia teoretyczne (lub hipotezy) bardzo wasko, np. D. Martin, G.A. Hanweck,
C.C. Pantalone i M.B. Platt.
Opisywane badania zagrozenia upadlos$cia bankow komercyjnych obejmujg rozne
okresy, charakteryzuja sie zr6znicowanym poziomem liczebnoéci badanych ban-
kow i przyjmujg odmienne zalozenia metodyczne (nawet w tak kluczowej kwestii
jak definicja upadlego banku). Weryfikuje sie modele na prébie losowej z obu
grup bankoéw, préobie losowej i celowej (dobre banki — losowa préba, upadie banki
préba celowa), a takze testuje sie proby zbilansowane, ktére zawierajg identyczng
lub zblizong liczbe bankéw uznanych za zdrowe i upadte.

6) Przewazaja cele zwigzane z budowa modeli zagrozenia bankéw upadloscig dla
potrzeb instytucji nadzorczych, a nie dla potrzeb instytucji gwarantujacych depo-
zyty (wyjatek model Bovenziego, Marina i McFaddena).

7) Wsérod zmiennych objasniajacych dominujg zmienne finansowe wyliczane na pod-
stawie informacji pochodzacych ze sprawozdan finansowych, rzadziej stosuje sie

5
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zmienne odnoszace sie do warunkéw lokalnych, regionalnych czy krajowych, w tym
zmienne o charakterze jako$ciowym.

Powstaje pytanie, jakie zasadnicze wspolczesne tendencje mozna zaobserwowacé

w procesie budowania modeli zagrozenia bankéw upadtoécia? Naszym zdaniem ob-

serwuje sie nastepujgce zmiany w samym procesie budowania modeli pozwalajacych

na ocene zagrozenia banku upadloscia:

a) stopniowe zmniejszanie sie roli wskaznikéw finansowych i zmiennych finanso-
wo-ekonomicznych jako predyktoréow zagrozenia upadtoscia,

b) wykorzystanie coraz bardziej wyrafinowanych podej$¢ metodycznych,

¢) laczenie informacji z przeprowadzonych audytéw z informacjg finansowa pocho-
dzaca z podstawowych sprawozdan finansowych,

d) wzrost znaczenia ryzyka kredytowego i operacyjnego ponoszonego przez bank jako
czynnika determinujacego i zwiekszajgcego poziom zagrozenia banku upadloscia,

e) oparcie procesu testowania jakoéci predykcji budowanych modeli na odrebnych
probach testowych, a nie ograniczanie sie tylko do proby uczacej, tj. zawierajacej
tylko banki, ktére postuzyly do estymacji parametréw testowanych modeli,

f) wyrazne rozszerzanie w definiowanych prébach i opracowanych modelach zakre-
su terytorialnego dzialania badanych bankéw (wychodzenie poza rynek lokalny
i krajowy).

Do najwiekszych staboéci analizowanych modeli zagrozenia bankéw upadto-

Scia w naszej opinii nalezy zaliczy¢:

a) niedostateczne osadzenie fundamentéw budowanych modeli w teorii bankructwa
firm lub w teoriach przedsiebiorstwa — by¢ moze istnieje ukryte przekonanie, ze
nie ma takiej teorii lub nie ma koniecznosci jej weryfikowania;

b) niejednoznaczno$¢ definicji kategorii upadtosci w prowadzonych badaniach — np.
Martin traktuje zmienng objaéniang bardzo szeroko, Bovenzi, Marino i McFad-
den uznaja za upadle banki te, ktérym udzielono pomocy, Pantalone i Platt nie
uwazaja za sluszne dyskutowanie zagadnienia istoty upadtoSci banku jako zmien-
nej objasnianej;

¢) zakladanie jednolitej koncepcji funkcjonowania bankéw. Zatem wedtug przyta-
czanych modeli struktura biznesowa (np. struktura klientow czy produktéw)
i wielko$¢ bankéw jest bez znaczenia dla okre§lenia poziomu zagrozenia bankéw
upadloscig (w literaturze przedmiotu trwa nadal nie zakonczony spér, na ile za-
sadna jest koncepcja ,,zbyt duzy, aby upas¢” — too big to fail);

d) catkowite oderwanie modeli od czynnikéw ksztaltujacych wspélezesng konkuren-
cyjno$c bankoéw i opracowanych strategii. Wplyw na upadtosé banku ma bowiem
niewatpliwie takze sposob realizacji opracowanej wczesniej strategii;

e) koncentracja na wewnetrznych czynnikach determinujacych upadtoéé bankéow,
Swiatowy uklad regulacyjny i procesy globalizacyjne nie sa w tych modelach
uwzgledniane;
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f) pomijanie znaczenia roli r6znych modeli biznesowych w dzialalno$ci bankow,
a takze niematerialnych czynnikow rozwoju (kapitalu intelektualnego) jako de-
terminant upadlosci lub przeciwnie jako buforéw bezpieczenstwa dziatalnosSci
banku.

Podsumowanie

Przeprowadzona przez nas analiza prezentowanych w literaturze modeli predyk-
¢ji zagrozenia bankéw upadlo$cia wskazuje, ze modele opracowane dla gospodarki
amerykanskiej i publikowane do potowy lat 90. XX w. wykazujg wiele stabosci i nie
sg w pelni adekwatne do wspélczesnych warunkow konkurowania bankéw, gdzie
wystepuja nieostre granice dziatalno§ci bankéw i innych instytucji finansowych, gdzie
panuje duch konkurencji globalnej i wystepuje duzy zakres konsolidacji rynku ustug
finansowych. Nasuwa sie zatem pilna potrzeba poglebionej i petnej oceny opracowa-
nych modeli predykecji zagrozenia bankoéw upadloScia, ktore powstaty na przestrzeni
ostatnich 10 lat. Nie nalezy przy tym ograniczac sie tylko do gospodarki amerykan-
skiej; aby okre§li¢ kierunki badan, ich przydatno$¢ dla potrzeb organéw nadzor-
czych i systeméw gwarantowania depozytéw nalezy przeanalizowaé takze rozwigza-
nia w innych krajach, np. w Polsce. Jest to jednak zadanie wykraczajace poza ramy
jednego referatu. Reasumujac, mozna stwierdzic, iz nadal pozostaje duzo wolnej prze-
strzeni teoretycznej dla nowych ujeé metodycznych, ktére wierniej, doktadniej i pro-
Sciej tworzylyby warunki dla oceny stopnia zagrozenia bankéw upadloscig oraz mi-
nimalizacji spotecznych i ekonomicznych kosztéw ich upadtosci.
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